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摘#要!以提升火电机组调峰调频灵活性%促进可再生能源消纳为目标%针对某火电机组运行过程中燃烧稳定性$经济性等问题
展开研究& 采用自适应遗传算法优化核函数参数和正规化参数%建立最小二乘支持向量机"S4D49T#锅炉燃烧过程模型& 在建
立模型的基础上%采用自适应遗传算法离线建立优化案例库& 进而从便于工程应用角度提出一种基于案例推理"’ME#寻优方
法%结合主$客观因素利用遗传算法优化案例推理特征权重%提高了检索精度%并自适应地从庞大的案例库中检索出与目标案例
相匹配的案例& 应用’ME自适应寻优算法%在保证机组稳定燃烧的同时%兼顾锅炉燃烧效率和;>@排放浓度%合理给出二$三
次风门挡板开度指令及氧量定值%实现锅炉稳定经济燃烧& 将系统整体运用到某 J@" TV燃煤发电机组%简化了优化计算的过
程%寻优时间短%稳定性高%适合在线实时寻优&
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89引99言

为了提高电网调峰调频的灵活性%适应燃煤火力发
电在低负荷$变负荷时段运行%机组性能及控制方式发生
重大变化($) & 研究新型优化控制策略%挖掘机组节能潜
力%实现宽负荷范围下的安全稳定$节能环保运行%已成
为新形势下火力发电的必由之路(%D@) &

然而要实现宽负荷范围下灵活发电%面临一系列
困难问题(?DK) & 主要表现在!$# 复杂的热力学过程%难
以实现状态参数的精确测量及运行性能的准确描述’
%#变负荷运行时机组偏离正常工作区%引起性能下降&
以上问题导致电站锅炉燃烧系统建模及优化面临新的
挑战&

目前%基于智能方法对锅炉燃烧进行建模是一种有
效手段& 常见的基于智能算法的电站锅炉燃烧建模方法
有神经网络建模$模糊建模及最小二乘支持向量机建模
等’通过将锅炉燃烧过程转化为带多约束的多目标优化
问题%采用遗传算法$粒子群算法及蚁群$猴群算法等来
求解&

然而%随着时间推移%电力设备发生老化%锅炉燃烧
系统的特性也随之改变%依据历史运行数据建立的模型
不能全面反映锅炉燃烧系统特性%模型需要不断更新’面
对实际运行的火电厂负荷变化大$设备运行状态不确定
性变化%应用上述优化算法搜索速度比较慢%计算复杂度
较高%优化时间很长难以满足大规模训练样本快速在线
训练和估计(OD$$) &

本文把’ME理论应用到电站锅炉燃烧优化系统中%
将理论与实际工程相结合%将离线优化与在线寻优相结

合%为系统的整体实施找到了一个突破口基于案例推理
"51,+W1,+G 0+1,.*)*Q% ’ME#是一种用于在线查询优化的
方法%兴起于 %"世纪 O"年代& ’ME模型包含案例检索$
案例修正$案例重用和案例存储 ! 个环节%即 !E模
型($%) & 其基本原理是当遇到一个新问题时%系统根据过
去经验中的具体案例%检索与之相似的历史案例%找出与
待求问题相近的匹配案例%重用这个匹配案例解决当前
问题& 如果对匹配案例不满意%根据具体情况对匹配案
例解方案进行修整%然后再应用于当前问题%并把修改过
的案例作为一个新的案例保存在库中%以便下次遇到类
似的问题时作为参考($J) &

本文首先利用自适应遗传算法 "1G1R6)F+Q+*+6)5
12Q.0)6(8%PaP#优化最小二乘支持向量机"2+1,6,[/10+
,/RR.06F+56.0815()*+% S4D49T#的核函数和正规化参
数%离线建立锅炉燃烧模型%以此为基础应用改进的遗传
算法"Q+*+6)512Q.0)6(8% aP#离线寻优%建立初始’ME优
化案例库& 结合主观因素优化 ’ME案例库中案例的各
个属性权重%依据负荷等指令按照’ME在线自适应查询
优化结果%将查询结果送入分布控制系统 " G),60)W/6+G
5.*60.2,U,6+8% <’4#中控制各层风门挡板的开度%通过
调节风煤比来提升锅炉燃烧稳定性及经济性& 结合实际
工程应用%以某电厂 J@" TV机组为研究对象%利用上述
智能寻优算法%寻找锅炉配风的最佳运行方式及最佳锅
炉出口氧量定值&

:94V4NEUNUTM算法

:=:9EUNUTM模型

S4D49T模型一般可以表示为!($!D$@)
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式中!S"!,%!7#?7-"!,#%-"!7#8 称之为核函数%且核函
数通常选择径向基函数($?) &

S"!,%!7#?+
">&!,%!7&

%c"%.%## "%#
通过求解模型参数0和U%可到S4D49T模型&
优化S4D49T模型参数 0和 U时%可采用 aP算法&

传统 aP交叉概率和变异概率的值是固定的($KD$O) %也就
是说不管是优良个体还是劣质个体都经过了相同概率的
交叉和变异操作%这将引起两个问题!$#相同的概率无法
满足优胜劣汰选择’%#相同的概率不能很好满足种群进

化过程中的需要%容易淘汰优质个体& 所以%固定的交叉
和变异概率严重影响了算法的效率&
:=;94V4NEUNUTM模型

本文采用 PaP算法($&)改进 R(和 RH%对于优良个
体%减小交叉$变异概率%使之尽量保存’而对于劣质个
体%增大交叉$变异概率%使之尽可能改变劣质状况’同时
在迭代初期%设定较高的交叉$变异概率%以达到快速寻
找最优解的目的’而在迭代后期%选取较小的交叉$变异
概率%以帮助种群在找完最优解后快速收敛& 根据每代
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个体的适应度值自适应选择调整交叉$变异概率%保护了
种群中优良个体改善了劣质个体%保证了种群的多样性%
使算法具有更强的全局搜索能力&

PaP算法交叉概率和变异概率计算公式为!

R(?
]$"&81Y>&‘#
"&81Y>&1FQ#

%&‘1&1FQ

]% %&‘j&1FQ
{ "J#

RH ?
]J"&81Y>&#
"&81Y>&1FQ#

%&1&1FQ

]! %&j&1FQ
{ "!#

式中!R(为交叉概率’RH为变异概率’&81Y为当前种群个
体最大适应度值’&‘为当前种群要交叉的两个个体较大适
应度值’&1FQ为当前种群平均适应度值’&为当前种群要变
异个体的适应度值&

利用aP算法%对R(和RH进行优化%PaP算法流程
如图 $所示&

图 $#PaP算法优化流程
I)Q=$#PaP.R6)8)Z16).* 32.X5(106

;9初始优化案例库的建立

机理模型计算速度较慢%而机器算法的精度受建模
数据影响较大%本文采用机理和机器学习混合建模的方
法(%") & 首先用机理方法计算出燃烧模型需要的初始数
据%进而用试验数据和实际运行数据对模型进行调整&
PaPDS4D49T结合机理模型弥补了只使用一种模型的缺
点%同时避免了只使用现场数据无法涉及所有工况%数据
来源单一的影响%提高了建模精度&

提高锅炉效率与降低 ;>@排放量这两个目标相互
制约%属于多目标优化问题& 本文采用PaP兼顾锅炉效
率和;>@排放浓度对燃烧优化控制进行优化%其目标函
数为!

81Y&"&#?
!";>@#81Y>!";>@#8)*

:81Y>:8)*
:W.)+0>!";>@#

,=6=(&)8)*%&% (&)8)* "@#
式中!!";>@#81Y$!";>@#8)* 是训练样本中;>@的最大
值和最小值’:81Y$:8)* 是训练样本中锅炉效率的最大值
和最小值& &为输入数据中的可调参数%(&)8)*$(&)81Y
分别为可调参数的下限和上限%本文指的是二$三次风门
挡板开度指令及氧量定值&

根据;>@的生成机理和锅炉燃烧系统%将机组运行
参数%包括机组负荷%一次风压%二$三次风门挡板开度%
燃煤热值"按文献(%$D%%)采用软测量的方法把燃煤热
值和锅炉效率计算整合成专用计算模块%采集相关数据
计算得出#%烟气含氧量作为 ;>@排放量模型的输入变
量& 将机组运行参数%包括机组负荷%一次风压%各层风
门挡板开度%燃煤热值%烟气含氧量%排烟温度及环境温
度作为锅炉效率(%J)"采用正反平衡法结合算出#模型的
输入变量&

考虑到磨煤机的运行方式对平均 ;>@浓度数值的
影响(%!D%@) %本文首次把磨煤机的运行方式也作为建立锅
炉燃烧模型的输入变量& 利用数值模拟模型计算初始训
练样本数据%建立PaPDS4D49T模型%采集目标电厂的燃
烧调整试验数据%修正初始机理模型& 运用锅炉运行的
实时数据%对 PaPDS4D49T进行调整& 燃烧系统优化控
制框图如图 %所示&

图 %#燃烧系统优化控制
I)Q=%#’.8W/,6).* ,U,6+8.R6)8)Z16).* 5.*60.2W2.5C G)1Q018

在建立锅炉燃烧系统模型的基础上%结合燃烧环保$
经济性指标%设计基于自适应遗传算法的锅炉燃烧优化
方案%给出二$三次风门挡板开度指令及氧量定值&

<9基于4V4案例推理自适应寻优设计

<=:94V4自适应优化分配权重

案例知识的检索与匹配是实现案例推理的关键%也
是目前’ME的一个研究热点& 案例检索根据+相似问题
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具有相似解,认知假设%将目标案例与源案例进行类比%
通过推理得到相同或相似的解答%案例检索的效率直接
影响’ME整体运行效果& 在案例检索环节最重要的是
属性权重的确定问题(%?) %权重的大小反映出该属性对模
型的影响程度%合理选择权重值直接关系到检索精度%因
而%需要对其进行优化分配& 确定权重主要有主观法和
客观法%主观法依赖某领域专家的先验知识和主观判断%
不一定完全反映数据之间的关系’客观法是通过训练集
训练得出结果%忽视了专家多年的经验%也有一定的不
足& 本文采用aP算法考虑主观因素和客观因素的影响
自适应分配案例的属性权重(%K) %提高了案例推理的整体
效率& 其具体算法如下&

假设!,",?$%%%*%H#是源案例%其中!,有7"7?$%
%%*%+# 个属性%每个属性值为 !,7& 主观赋值权重记为
Z3?"Z3$%Z3%%*%Z37#%客观权重记为 Z"?"Z"$%Z"%%*%
Z"7#%组合权重记为 Z(?"Z($%Z(%%*%Z(7#%按照式"?#
计算&

Z(]?
Z3]-Z"]

)
+

7?$
Z37-Z"7

"?#

定义两个属性1和F之间的距离为!

/1F?")
+

7?$
"@17>@

F
7#
]#

$
]

"K#

式中!]?$%%%*%+’@17和@
F
7分别为案例1和案例F的第

7个属性的值’当]?$时称为海明距离%]?%时称为欧氏
距离& 由以组合权重所确定的权重矩阵到由主观权重
和客观权重所确定的权重矩阵的复合海明距离和为 aP
的适应度函数%当复合海明距离和最小时%即寻找到最优
的组合权重& 该最小距离充分考虑了主观因素和客观因
素的影响%保证了’ME的精度和合理性&

T)*"V,32#?)
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7?$
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<=;9案例推理自适应寻优设计

案例推理寻优以电站数据源为基础%将监督信息系
统",/R+0F),.0U)*3.0816).* ,U,6+8% 474#中大量丰富的数
据结合试验数据和数值模拟数据利用PaPDS4D49T建立
电站锅炉模型%在建模基础上采用 PaP进行优化%将计
算出的离线优化值写入’ME的专用数据库中%作为现场
<’4 的参考案例& 同时%为了确保现场的所有工况都能
查询到相应的优化值%利用 <’4 数据库实时数据在案例
库中查询当前运行工况优化值$往案例库中添加新的案
例及更新案例& 最后%优化控制器将自适应查询到的优
化值送入<’4控制器%用于指导锅炉燃烧调整& 案例推
理系统结构如图 J所示&

图 J#案例推理寻优系统结构
I)Q=J#460/56/012G)1Q018.3’ME.R6)8)Z)*Q,U,6+8

对<’4传来某一负荷的工况%以机组负荷$磨煤机
运行状态$环境温度为案例输入属性%以优化控制器中锅
炉效率$燃煤低位发热量计算模块计算的燃煤热值为计
算参数输入%结合历史最优运行数据在线实时查询二$三
次风门挡板开度及氧量定值& 优化控制器在案例库中在
线检索与该输入相似的案例%相似案例的判断基于通过
计算目标案例与历史案例之间的相似度由式"&#得出&
在若干个相似度大于给定阈值的相似案例中%通过融合
计算得出最终输出由式"$$#得出& ’ME具体流程如下&

$#读取目标案例参数!I+7"7y$% *% I+1G2KGH#&
%#利用aP算法优化分配当前属性的权重&
J#计算目标案例与历史案例库中每个案例的相

似度!

A,H,#*.,25,? $:" >)
I+1G2KGH

7?$
Z7_

1W,"I+7>!U.I+,%7#
81Y7>8)*7

"&#

式中! A,H,#*.,25,为与第,个案例的相似度’!U.I+,% 7为案
例,的第7个输入’81Y7$ 8)*7为第7个输入的最大值与最
小值&

!#判断相似度大于阈值4).$3)"#/"4)y":&#的案例%
若没有则标记当前工况的锅炉效率和 ;>@排放%把当前
工况添加到案例库作为新的案例%实现案例库的实时更
新%并把当前工况的二$三次风挡板开度指令和氧量定值
作为输出’否则进行步骤 @#&

@#选取 J个相似度大于4)的案例%在案例库中按相
似度大小排序%编号分别记为P$M$’&

?#根据计算的当前工况的锅炉效率和 ;>@排放%按
照式"$"#计算当前工况的优化指标 g%并与步骤 @#中案
例的优化指标比较%判断当前工况是否最优%若当前工况
计算的g均大于案例的指标 g%则当前工况优于案例%用
当前工况替换步骤 @#中相似度最大的案例%把当前工况
的二$三次风挡板开度指令和氧量定值作为输出%否则进
行步骤 K#&
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g?&:W.)2+0>"$ >&#!"Kk@# "$"#
式中!&的取值范围为 "_$%这里仿真取&y":O&

K#对步骤 @#中案例输出根据式"$$#输入相似度加
权平均%得到输出!

kG2]?"A,H,#*.,25P_!U.kG2P%]B
A,H,#*.,25M_!U.kG2M%]B
A,H,#*.,25’_!U.kG2’%]#c
"A,H,#*.,25PBA,H,#*.,25MBA,H,#*.,25’#

"$$#
式中!]y$% *% kG2KGH’!U.kG20$]为案例0的第]个输
出’若相似度大于阈值 4) 的案例数少于 J%则根据案例
数量对案例输出进行加权平均%得到模块输出& 案例推
理式寻优整体流程如图 !所示&

图 !#案例推理式寻优流程
I)Q=!#’1,+DW1,+G 0+1,.*)*Q.R6)8)Z16).* 32.X5(106

C9现场实际应用

C=:9研究对象描述

某电厂 J@" TV发电机组锅炉蒸发量为 $ $?%:O% 6A($
亚临界一次中间再热$单炉膛$平衡通风自然%循环汽包
锅炉& 制粉系统采用中速磨正压直吹式%每台炉配有
!台T̂ 4DO&a型磨煤机%额定负荷时 J 台磨煤机运行%
$台备用& 每台磨煤机带 ? 支低 ;>@轴向旋流式燃烧
器%%!支燃烧器分二层前后墙对冲布置%其中%P磨煤机
向后墙下层燃烧器输送煤粉%<磨煤机向后墙上层燃烧
器输送煤粉%M磨煤机向前墙下层燃烧器输送煤粉%’磨
煤机向前墙上层燃烧器输送煤粉%在上层燃烧器上部设
有后风口"前后墙各 ? 个#%形成分级燃烧%降低 ;>@的
生成量%锅炉设计为倒‘型布置&

在电厂实际的锅炉运行中%运行人员一般是通过
调节风煤比来控制锅炉燃烧的%即通过调节各二次风

及燃尽风门挡板开度& 这些参数调节最为频繁%燃烧
器摆角出于气温调节考虑不会频繁动作%其他为不可
调的参数& 离线建立模型的输入参数中%实际测点为
排烟温度在空预器出口测量%烟气含氧量在空预器入
口测量%;>@浓度在选择性催化还原系统 ",+2+56)F+
51612U6)50+G/56).*% 4’E#入口 "即省煤器出口#测量&
按照案例推理设计%将锅炉负荷$煤的燃煤热值 "由
’ME模块在线计算#$磨煤机的组合方式及环境温度作
为输入%各层风门挡板开度指令及氧量定值作为输出&
利用 ’ME进行自适应在线查询%给出当前工况下的氧
量定值和各层风门挡板开度&

C=;9锅炉燃烧系统仿真验证

利用第 % 节提出的 PaPDS4D49T方法建立锅炉模
型%选取目标电厂 % O""组数据为训练样本%另外随机选
取 %?J组数据为测试样本%以锅炉效率为例%模型的仿真
结果如图 @_?所示&

图 @#PaPDS4D49T锅炉效率模型
I)Q=@#M.)2+0+33)5)+*5U8.G+2X)6( PaPDS4D49T

图 ?#J种建模方法对锅炉效率的预测
I)Q=?#M.)2+0+33)5)+*5UR0+G)56).* 3.06(0++8.G+2)*Q8+6(.G,

图 @所示为 % O""组样本采用 PaPDS4D49T建立的
锅炉效率的训练模型%模型的平均绝对误差只有 ":&J!%
说明建立的燃烧模型可以以较高的精度实现对锅炉效率
的预测& 图 ? 所示为 PaPDS4D49T建模的效果%并将其
与 aPDS4D49T 及采用 粒 子 群 算 法 " R106)512,X108
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.R6)8)Z16).*% 4̂>#优化 S4D49T模型参数的 4̂>DS4D
49T建模(%O)方法进行对比分析& J 种模型均随机选取
%?J组测试样本进行预测%PaPDS4D49T的平均相对误差
仅为 ":%K!&

相比于aPDS4D49T模型%PaPDS4D49T模型精度更
高%在训练精度基本保持不变的情况下%预测精度提高
%K!%且模型的训练时间也相差不大& 相比 aPDS4D49T
和PaPDS4D49T模型% 4̂>DS4D49T模型训练时间较长%
且预测精度都不及其他两种建模方法& 因此%本文提出
的PaPDS4D49T模型的精度及泛化能力较高& 对比结果
如表 $所示&
##某电厂的部分’ME数据如表 % 所示%表 % 磨煤机组
###

表 :94V4NEUNUTM与V4NEUNUTM’KUSNEUNUTM对比
>#30(:9D+,/#2&1+$1+.4V4NEUNUTM #$)V4NEUNUTM$

KUSNEUNUTM

建模
方法

平均绝度误差 平均相对误差

训练
样本

测试
样本

训练样本
测试
样本

建模
时间A,

PaPDS4D49T ":""& J ":%!% O $:"!@$]$"l! ":""% K &&%

aPDS4D49T ":""O K ":JJ! K &:K?OK]$"l@ ":""J O &!J

4̂>DS4D49T ":""O ? ":!JO $ &:?@KO]$"l@ ":""! & $ !$%

合中%按PM’<磨顺序+$,表示运行的磨煤机%+",表示
停运的磨煤机&

表 ;9案例推理"DXG#优化案例库部分数据
>#30(;9K#2%&#0)#%# +.%-(*#1(N3#1()2(#1+$&$? "DXG# +/%&,&@#%&+$*#1(3#1(

负荷A
TV

燃煤热值A

"T--CQl$#
磨组合
方式

环境
温度An

二次风挡板开度A! 后风口前墙挡板开度A! 后风口后墙挡板开度A!

P层 M层 ’层 <层 测点 $ 测点 % 测点 $ 测点 %

氧量
定值A!

$%$:&?? $&:J!? K& $"$ J%:?K& $":&OO $O:O"@ $":"@% $&:%%! $&:O"O $&:$$% $O:&&? $&:$@% K:"%O @

$$O:"?$ $&:J@" &! $"$ JJ:??! $":&OO %!:JJ? %":"@% %J:%O@ $&:O"O $&:$$% $O:&&? $&:$@% K:$KO @

$%$:&$J $&:!@! &? $"$ J@:O%% $":&OO %%:J%O $J:!OO %$:&!K %?:@ %?:J %K:$ %O:& O:$%@ @

6 6 6 6 6 6 6 6 6 6 6 6 6

$&$:!"% $?:?!& K% $$$ J&:%K@ $":"OO $O:%O! $J:!?K $!:KO $!:?% $!:@! $!:$J% $!:$O! @:?%O

$&&:J"K $O:%!? &? $$$ JJ:!O% $%:J%O %?:?O@ %O:J"? %O:"@K $!:K"O $!:%$% $!:?&? $!:&@% @:@$O

%"$:?!J $?:K!" J$ $$$ %K:!@? $":"OO J&:%J$ J@:%O! J":?K$ J:K! !:J"! @:@"! !:!$% !:OOK @

6 6 6 6 6 6 6 6 6 6 6 6 6

%O":$O$ $K:@$! OO $$$" J$:%@! J&:KO@ !%:O!J !@:OJJ $$:&!O %%:!!! %":% %$:"!O %$:$?! !:J&O

J$O:$!@ $O:OK$ $K $$"$ J":"%? @":OJ& !!:$K$ $":J!! !J:%?$ %!:&"O %J:!$% %!:"&? %!:%@% J:&%! @

J"O:!@O $K:J@? !% $$$" J%:?J! J&:&&% @%:OOO @J:&%K $$:$O %":%K% %":$! %":%K% %":J@% J:%!% @

##把上述案例库中的历史案例集各属性"锅炉负荷$煤
的燃煤热值$磨煤机的组合运行方式及环境温度#做归一
化处理%各属性主观权重赋值 Z3依次为 ( ":!&& !%
":$!! !%":"&@ $%":"@O !%":"@$ %%":"@" ?%":$"" &)%经
过aP算法运算后%得到的组合权重值Z(依次为(":O%O !%
":"&@ O%":"$@ O%":""& K%":""O @%":""O !%":"JJ @)& 可
以看出%经过aP算法优化的各属性权重更精确合理%更
容易检索出符合要求的案例%提高了 ’ME的分类精度&
需要注意的是aP算法优化初始值的选择很重要%选择
合理的初始值有助于加快找到最优值&

案例库中任意选取 %"" 组优化前后的数据%锅炉效
率和;>@质量浓度的优化效果如图 K$O 所示%从图 K$O
可以看出在高负荷段由于优化约束限制%锅炉效率显然
没有更高的提升空间%但是 ;>@浓度的降低还有很大的
改善空间’在中低负荷段锅炉效率还是有较大的改善空
间%相应的;>@浓度改变的空间较小& 最根本的原因还

是锅炉燃烧时%效率的提高和降低 ;>@的形成所需的燃
烧条件矛盾&

图 K#’ME案例库优化前后锅炉效率对比
I)Q=K#’.8R10),.*,.3W.)2+0+33)5)+*5UW+3.0+1*G 136+0

’ME51,+W1,+.R6)8)Z16).*
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图 O#’ME案例库优化前后;>@浓度对比

I)Q=O#’.8R10),.*,.3;>@5.*5+*6016).* W+3.0+

1*G 136+0’ME51,+W1,+.R6)8)Z16).*

以上述数据库为例%任意选取 J" 组运行数据%用自
适应 ’ME进行在线寻优& 优化结果如图 &$$" 所示%锅
炉效率有较大的提高%;>@浓度有相对的降低& 对于某
些工况点%优化后的 ;>@浓度较优化前升高了%这是由
于在优化过程中为了达到更高的锅炉效率%牺牲了部分
环保性& 值得一提的是%自适应’ME在线寻优的寻优时
间仅为 ":""$ ,%完全可以达到在线实时优化的要求&

图 &#’ME寻优前后锅炉效率对比
I)Q=&#’.8R10),.*,.3W.)2+0+33)5)+*5UW+3.0+1*G 136+0

’ME.R6)8)Z16).*

图 $"#’ME寻优前后;>@浓度对比

I)Q=$"#’.8R10),.*,.3;>@5.*5+*6016).* W+3.0+

1*G 136+0’ME.R6)8)Z16).*

C=<9实际投运效果

在该电厂k$ 号机组投入燃烧优化系统%平稳运行
后%从<’4 中截取投入本系统前后负荷范围为 $KK _
J$? TV的部分数据%以说明投入本系统的优化效果& 图
$$_$%所示分别为 P$M侧 ;>@浓度和锅炉效率优化对
比效果&

图 $$#P侧优化前后;>@浓度对比

I)Q=$$#’.8R10),.*,.3;>@5.*5+*6016).* W+3.0+1*G

136+0P,)G+.R6)8)Z16).*

图 $%#M侧优化前后;>@浓度对比

I)Q=$%#’.8R10),.*,.3;>@5.*5+*6016).* W+3.0+1*G

136+0M,)G+.R6)8)Z16).*

由于现场设置的查询参数不同%由图 $$$$% 可以看
出%投入后;>@浓度较投入前有了较明显的降低%经过
计算P侧 ;>@浓度降低了 J!!%M侧 ;>@浓度降低了
J?!%实现了节能减排的目的& 优化前后锅炉效率对比
如图 $J所示&

图 $J#优化前后锅炉效率对比
I)Q=$J#’.8R10),.*,.3W.)2+0+33)5)+*5UW+3.0+1*G

136+0.R6)8)Z16).*
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相对的投入本系统后%由于优化本身的约束%由
图 $J可以看出%在相同的负荷下%锅炉 ;>@排放有了较
大的降低%导致锅炉效率有了小幅度的下降%牺牲了部分
经济性& 但是投入本系统后%锅炉效率较投入前稳定了%
不会出现时高时低的不稳定&

H9结99论

通过对某 J@" TV电厂低负荷下燃烧系统的优化控
制及改造%集合数据与机理的复合建模方法%大大提高了
锅炉燃烧系统的建模精度%简化了模型结构’通过 aP算
法%结合锅炉燃烧系统数值模型%有效解决锅炉燃烧系统
多目标多约束优化问题%提升了系统寻优精度和收敛性&
实际工程上利用 ’ME寻优算法给燃烧系统提供了最佳
风煤配给及最佳运行氧量& 综上所述%通过燃烧系统定
值优化达到了预期的目的和效果%机组运行较优化前平
稳%氮氧化物有了较大下降& 有了这次现场实施经验%基
于’ME自适应寻优的燃烧优化系统把先进理论应用到
实际工程%为燃烧稳定$节能减排打下了良好的基础%本
文研究的内容整体运用于生产实际%有较强的实用性和
推广价值&
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